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Ozetce—Zamana gore egitimin degismesine de sahidiz.
Teknoloji gelismelerine iliskin veri tabanlar1 ve o6zellikle
depolama sistemleri biiyiimekteler, veritabanlar1 daha fazla
hafizaya ihtiya¢ duymaktalar. Biiyiikliigii hizla artan mevcut
verilerin islenerek icerisindeki baginti ve iliskilerin
kesfedilmesi, onlara dayal gecerli tahminlerinde bulunmasi,
icinde bulundugumuz bilgisayar ¢aginda 6nemli bir kavram
durumuna gelmistir. Bircok iilkedeki egitim sistemine
elektronik giinliigii yazilmi kullanima girmistir. WEB
yazilimi, 6zellikle egitim verilerin islenmesi, egitim yonetim
stratejilerinin belirlenmesi, 6zdegerlendirilmesi ve gelisme
planlarimin yapilmasinda biiyiik bir katkida bulunmaktadir.
Baz iilkelerinde iiniversite boliim tercihleri serbest olsa da iyi
bir yonlendirmeye daima ihtiya¢c duyulmaktadir. Universite
boliimii veya meslek tercihi yapilirken elektronik giinliikteki
verilerin veri madencilik imkanlari teknikleri ile islenmesi iyi
bir tercih etme zemini sayilabilir. Yapmis oldugumuz
arastirmada veri madencilikte kullanilan Tahmin Agaci,
WEKA a¢ik kodlu yazilin bir de Apriori algoritmasinin
kullamlmasim1 uygun olarak goriilmiistiir. Ogrencilerin
egitim basarilarina etki eden faktorlerin belirlenmesinde, veri
madenciligi yontemleri oldukg¢a etkili sonuclar verdigi bir
gercektir.

Anahtar Kelimeler—Veri madenciligi yontemleri; Tahmin
agact; WEKA; Veri depolama bulutlart; Veritabani analizi;
Apriori algoritmast.

Abstract—We are witnessing the changes in Education by
time. Databases on technology developments and especially
storage systems grow, Databases need more memory. The
discovery of correlations and relationships within the rapidly
increasing size of existing data and the finding of valid
predictions based on them have become an important concept
in the computer age we are in. In many countries’ education
system has used electronic logging software. WEB software
has provided a great contribution especially in the processing
of training data, in the determination of training management
strategies, self assessment and in the development plans.
Although in  some countries university department
preferences are free, a good orientation is always needed.
While the university department or profession is preferred, it
is @ good choice to process the data in the electronic daily with
data mining techniques. In our research we have used the
data mining prediction tree, the WEKA open-code software
and the Apriori algorithm. It is a fact that data mining

methods give very effective results in determining the factors
that affect the educational success of the students.

Keywords—Data mining techniques; Regression tree;
WEKA; Data storage clouds; Database analysis; Apriori
algorithm.

I. GIRIS

Veri madenciligi, biiyilkk boyutlu veriler arasindan
bilgilere ulasma ve bilgilerin iglenmesi siirecidir. Bagka bir
deyisle, biiyiik veri yigmlar igerisinden gelecekle ilgili
tahminde bulunabilmemizi saglayabilecek bagintilarin
bilgisayar programi kullanilarak aranmasidir. Ayni
zamanda, mevcut problemleri ¢ozmek, kritik kararlar
almak veya gelecege yonelik tahminleri yapmak icin gerekli
olan bilgileri elde etmeye yarayan bir aragtir. Ortaya
¢ikarilmasi hedeflenen bilgiler; genllikle tistii kapali, ¢ok net
olmayan, Onceden bilinmeyen, daha once kesfedilmemis
ancak potansiyel olarak kullanigli anlamli ve kritik
bilgilerdir. Veri madenciligi, biiyiik boyutlu veri
ambarlarinin olusmasinin bir neticesidir. Cagdas kurumlar
biliyiik miktarlarda veri Uretmekte ancak bu veriler
icerisinden anlamli ve yararli bilgiyi ortaya c¢ikarmakta
zorluklar  yasamaktadirlar.  Geleneksel istatistiksel
yontemlerle biiyiilk boyuttaki veriyi ¢oziimlemek kolay
degildir. Bu nedenle verileri islemek ve ¢oziimlemek igin
ozel yontemlere ihtiya¢ duyulmaktadir.

Veri madenciligi yontemleri bu gereksinimi kargilamak
lizere ortaya c¢ikmistir. 1960°larda veriler elektronik
ortamda toplanmaya ve gecmis veriler bilgisayarlar ile
analiz  edilmeye Dbaglanmistir.  1980°lerde  bagmtilt
veritabanlar1 ve SQL ile verilerin dinamik ve anlik analiz
edilmesine olanak saglanmistir. 1990’lara gelindiginde
toplanmakta olan verinin hacmi ¢ok biiylik boyutlara
ulagmus ve verilerin depolanmasi i¢in veri alanlar1 veya veri
ambarlar1 kullanilmaya baglanmistir. Veri madenciligi
toplanan bu biiyiik veri kiitlelerinin degerlendirilmesi i¢in
istatistik ve yapay =zeka tekniklerinin kullanilmasi
sonucunda ortaya c¢ikmigtir.  Genel olarak  veri
madenciliginde vurgulanan unsurlarin istatistigin tanimi
icinde yer aldigi goriilmektedir. Veri madenciliginde
ulagilmak istenen amag ile istatistik biliminin amaci;
verilerden bilgiyi kesfetmektir. Her ikisinde de temel olan
ogeler veri ve bilgidir.
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Buna gore, veri madenciligi istatistik biliminin
teknolojiyle biitiinlesmesi sonucu olugturulan bir arag olarak
tanimlanabilir.

Veri madenciligi 6zellikle egitimde biiyiikk bir dlgiide
kullanma firsatlarin1  tanimaktadir. Veri madenciligi
teknikleri kullanilarak, egitimde &grencilerin basarilarini
etkileyen etmenler, basari diizeyleri ve basarisiz olan
ogrencileri etkileyen faktorler iizerine c¢aligma yapip
sonuglar yorumlanabilir. ilk 6gretim ve lise okullardaki
Ogrencilerinin  profesydonel  olarak  ydnlendirilmesi
konusunda simdiye kadar birgok c¢aligma ve arastirma
yapilmustir. Bazi avrupa tilkelerinde son sinif ilk 6gretim ve
lise dgrencilerinin hangi alanda daha basarili olacaklarina
iliskin  yonlendirmeleri yapilmaktadir. Uygulamamiz
Makedonya Egitim Sistemindeki “elektronik giinliik”
yazilim ile karar verme teknikleri kullanarak meslek veya
yiiksek Ogrenim bransini segme kolayligini gostermis
olacagiz.

Il. VERi MADENCILIiGI

Veri madenciligi en basit sekilde biiyiik miktarda veri
icerisinden gelecekle ilgili tahmin yapmamizi saglayacak
modellerin veya baglantilarin olusturulmasidir. Ozellikle
egitim sistemindeki gelismeleri icin c¢ok giiglii bir veri
zemini olusturmaktadir. Farkli alanlarda  baglantilar
olustuktan sonra aradigimiz veriler mevcutsa bu verilerden
c¢ikarabilecegimiz sonuglari anlamak ic¢in kullaniriz.
Ornegin ; Basarili olabilecek Ogrencilerin basvurularimi
siiflandirilmasi gibi. Gerekli olan bilgiye ulasmada ilk
once, uygulama alanimizi dogru belirlememiz gerekiyor.

A. Madencilik Teknikleri

i. Swmflandirma (Classification)

En popiiler veri madenciligi gorevlerinden biridir.Yeni
bir nesnenin niteliklerini inceleme ve bu nesneyi 6nceden
tanimlanmig bir sinifa atamaktadir. Burada énemli olan bir
smifin 6zelliklerinin 6nceden net bir sekilde belirtilmis
olmasi gerektigidir.

Bir Ogrenci bagarisi ve performans Ozellikleriyle
meslegin 6zelliklerini eslestirebiliriz. Boylece bir dgrenci
i¢in ideal bir mesleki lise veya bir {iniversite boliimii igin
ideal bir sanal profili ¢ikarilabilir.

ii. Kiimeleme (Clustering)

Belli bir 06grenci grubun kiimelenmesi seklinde
diislinebiliriz. Belli bir yapr igindeki gegen terimlere-
datalara-6zelliklere v.b. gbre gruplar olusur. Bu gruplar da
en ¢ok gegen verilerinden yararlanilarak bir benzerlik 6lgiitii
gelistirilir ve buna gore demetleme yapilir.Ornegin erkek —
kiz basart notlari igin ayri ayri cluster olusturmaktadir.
Makedonya egitim sisteminde e-giinliik veri tabanindaki
ambar1 olduk¢a zengin oldugundan kiimeleme yapilmasi
miimkiin. Bir cluster algoritmasi sayisiz dongiiler kullanip
model yakinsaymca durarak modeli olusturmaktadir.Yani
olusan segmentlerin sinirlar1 sabit hale gelir.

Clustering algoritmast ve yapisina bakmis olsak,
Hierarchical clustering, Partitional clustering, Spectral
clustering gibi algoritmalar kullanilir. Bunlar kendi
iginlerinde k-means, fuzzy-c-means, QT algoritmasi gibi
algoritmalari kullanir.

iii.  Birliktelik (Association)

Veri madenciliginde kullanilan ilk tekniklerden birisi de
birliktelik kurallaridir (Agrawal vd., 1993). Birliktelik
kurali, gegmis verilerin analiz edilerek bu veriler i¢indeki
birliktelik davraniglarinin tespiti ile gelecege yonelik
caligmalar yapilmasini destekleyen bir yaklasimdir.
birliktelik Orlintiisiiniin tespit edilebilmesi igin, Oriintii
icinde yer alan {iriinlerin birden ¢ok satin alma hareketinde
birlikte yer almasi gerekir. Milyonlarca veri {izerinde veri
madenciligi teknikleri uygulandiginda, birliktelik sorgusu
icin kullanilan algoritmalar hizli olmalidir (Agrawal ve
Srikant, 1995). Ornegin bir okulda, iyi not alan dgrenci ve
ahlak durumlar1 6rneksel olan 6grenciler listeleri arast bir
bagmti kurulur. Oylece herhangi bir ek etkinlik
diizenlemelerinde gorevlendirilecek 6grenci segme igi daha
kolay olacaktir.

iv. [Ilkeleme (Regression)

Amag bir ya da daha ¢ok degiskenin baska degiskenler
cinsinden tahmin edilmesini olanakli kilan iligkiler
bulmaktir. Ornegin bilgisayar miithendisi olan 40 yasmni
agsmamig evi ve arabast olan yakigikli erkekler bir
regressiondur.

v. Tahminler (Forecasting)

Adindan da anlagilacagi gibi bizlere tahminler sunan
veri ambar1 teknigidir. Ornegin 5 sene sonra sirketin
sermaye durumu  oranlari ne olacak ? Orta yas
vatandaslarimiz en ¢ok hangi meslekleri segecek? Bu tip
sorulara cevap bulan bir yapidir.Burada ki en bilyiik
yardimcimiz zaman ve datanin ge¢mis yillarda zamanin
icindeki dagilimidir.

B. Birliktelik Kurali ve Oncellik Algoritmasi

i. Apriori algoritmasinin

Veri madencilikle alaninda kullanimina girmis birgok
algoritma yer almaktadir. Ornegin, AIS, SETM, Apriori,
AprioriTid, Apriori-Hybrid, OCD (Off-line Candicate
Determination),  Partitioning, CARMA (Continuous
Association Rule Mining), Count Distribution, Intelligent
Data Distribution, Parallel Association Rules vb. Apriori
algoritmasi, Agrawal ve Srikant tarafindan 1994 yilinda,
gelistirilmigtir. Veri Madenciliginde, birliktelik kurali
¢ikarim algoritmalar1 igerisinde en fazla bilinen ve
kullanilan  algoritmadir. Algoritmanin ismi, yaygin
nesnelerin dncel bilgilerini kullanmasindan yani bilgileri bir
onceki adimdan almasindan “6nceki (prior)” kelimesinden
gelmektedir.
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Tabi ki egitim arastirmalarinda buna benzer
cahigmalarin  yapilmalari miimkiin. Ornegin  serbest
etkinlikler ve basarili 6grencilerin ek derslerin birliktelik
teknigi yardimiyla {iniversite boliim se¢meleri igin iyi bir
ipucu sayilabilir.

ii. Apriori Algoritmasinin Adimlar

v" Minimum destek sayis1 (min.support) ve minimum
giiven degerinin (min.confidence) belirlenmesi,

v Oge kiimeler igerisindeki her bir 6genin destek
degerinin bulunmasi,

v" Minimum destek degerinden daha diisiik destege
sahip olan 6gelerin devre dis1 birakilmas,

v" Elde edilen tekli birliktelikler dikkate alinarak ikili
birlikteliklerin olusturulmas,

v" Minimum destek degerinden diisik olan 6ge
kiimelerin ¢ikartilmast,

4 Ugh'i birlikteliklerin olusturulmasi,

v Uglii birlikteliklerden minimum destek degerini
gegenlerin disindakilerin ¢ikarilmasi,

v' Ucli birlikteliklerden birliktelik  kurallarinmn
cikarilmasi.

iili. WEKA yazilimi

Waikato Universitesi tarafindan java dili ile gelistirilmis
GNU(Genel Kamu Lisansi) kapsaminda bir veri analiz
aracidir.  Veri madenciliginde  kullanilan  popiiler
yazilimlardan bir tanesidir. Veri madenciligi islemini
gerceklestirmede: Kiimeleme,Siniflandirma, iliskilendirme
gibi yontemleri kullanir. Destekledigi dosya uzant1 formati
ise .arff'dir.

WEKA, bilgisayar  bilimlerinin  vazgegilmez
konularindan birisi olan makine Ogrenmesi (machine
language) konusunda kullanilan paketlerden birisinin
ismidir. Waikato Universitesin’de agik kaynak kodlu olarak
JAVA dili iizerinde gelistirilmistir ve GPL lisanst ile
dagitilmaktadir. Ismi de buradan gelir ve  Waikato
Environment for Knowledge Analysis kelimelerinin bag
harflerinden olusur. WEKA verileri normal bir dosyadan
okuyup veriler ilizerindeki stokastik degiskenlerin sayisal
veya nominal degerler oldugunu kabul eder. Ayni zamanda
veritaban1 lizerinden de veri ¢ekebilir ancak bu durumda
verilerin bir dosya verisi seklinde olmasi beklenir.

WEKA iizerinde makine 6grenmesi ve istatistik ile ilgili
pekgok kiitiiphane hazir olarak gelmektedir. Ornegin veri 6n
islemesi, ilkelleme, siniflandirma, gruplandirma, &zellik
se¢imi veya Ozellik ¢ikarimi bunlardan bazilaridir. Ayrica
bu islemler sonucunda ¢ikan neticelerinde gorsel olarak
gosterilmesini  saglayan  goriintiileme araglari
bulunmaktadir.

iv. Karar agaci

Karar agac1 yontemi, makine 6grenmesi konularindan
birisidir. Cogu zaman  karar agaci Ogrenmesinin alt
yontemleri olarak kabul edilebilecek smiflandirma agaci
veya ilkellestirme agaci gibi uygulamalar1 vardir.

Karar agac1 6grenmesinde, bir agac yapisi olusturularak
agacin yapraklart seviyesinde smif etiketleri ve bu
yapraklara giden ve baslangictan ¢ikan kollar ile 6zellikler
iizerindeki islemeler ifade edilmektedir. Karar agaci olarak
gegen (decision tree) veri madenciligi (data mining) ve
makine 6grenmesi (machine learning) konularinda gegen,
karar agaci 6grenmesi ile ilgilidir.

Karar agaci 6grenmesi sirasinda, 6grenilen bilgi bir agac
tizerinde modellenir. Bu agacin biitiin i¢ dligiimleri (interior
nodes) birer girdiyi ifade eder. Karar agaci 6grenmesinde,
agacin dgrenilmesi sirasinda, lizerinde egitim yapilan kiime,
cesitli Ozelliklere gore alt kiimelere boliiniir, bu islem,
Ozyineli olarak (recursive) tekrarlanir ve tekrarlama
isleminin tahmin iizerinde bir etkisi kalmayana kadar sirer.
Bu igleme 6zyineli parcalama (recursive partitioning) ismi
verilir.

1. YONTEM

A. Arastirma Yontemi

Aragtirma modellerimiz  korelasyon, deneysel ve
betimsel ve karsilagtirma olmak iizere dort grupta
toplanabilir. Korelasyonel Arastirma, iki ya da daha ¢ok
degisken arasindaki iligkinin herhangi bir sekilde bu
degiskenlere miidahale  edilmeden incelendigi
aragtirmalardir. Analitik arastirmalarla saptanan neden
sonuc iliskilerinin en iyi test edildigi/dogrulandig
caligmalardir. Betimsel arastirma verilen durumu net ve
olabildigince dikkatli bir sekilde tanimlamaktadir.Elde
edilen sonuglar karsilagtirilmaktaydi. Ara¢ olarak WEKA
yazilimi ve Veri madencilik teknikleri kullanilmustir.

B. Arastirma Gruplart

Aragtirma calisma grubundaki ogrenciler,
Makedonya’nin farkli bolgelerinden sirali olan {iniversite
Ogrencileri veya toplam 50 6grenciden olugmaktaydi. 20
sorudan olusan anket neticeleri ve mevciit olan elektronik
giinliik neticeleri, veri madencilik tekniklerinin saglamis
olduklart imkanlarindan faydalanarak gergeklestirilmistir.

C. Veri Toplama

Calismamizda restgele segilen 6grencilerine hem anket
hem de elektronik veri tabani ile ilgili aragtirma yapilmistir.
Very madenciligin vermis oldugu imkanlari: Elde edilen
sonuglar karlisatirilmustir.
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i.  Anket calismasi

Universite dgrencilerinden ,iiniversite boliim secme ile
ilgili bilgiler alinmasi i¢in tablo 1’°deki verilen anket sorular1
yonlendirilmistir.

sn soru cevaplar
1 Universite kaginci sinif? LILILIV
2 Ortalama Basariniz kagtir ? 60-70..
3 Lisede elde etmis oldugunuz bilgiler, 1-4 | 1,2,3,4
notunuz?
4 Hayal kurdugunuz bolimde misiniz? 1E 2H
5 Meslek tericihi, tiniversite tercihinden daha | 1.E 2.H
iyi mi?
6 En ¢ok hangi bilimlerini terih ediyorsunuz? 1/fen 2/sosyal
3/spor
4/ giiz.sanat
7 Giinde kag saat ders calistyorsunuz?
8 Sosyal medya hesabiniz var mi, egitim | 1.E 2.H

amagcli kullanimi faydali ni?
9 Lisedeyken elektronik giinliigii tizerine | 1.E 2.H
babaniza gelen mesajlar1 rahatsiz  edici
miydi?

10 | Universite derslerini zevkle takip ediyor | 1.E 2.H
musunuz?

11 | Derslerinizden basarili olabilmeniz igin ek | 1.E 2.H
yardima ihtiyaciniz var mi?
12 | Okulunuzu bitirip kariyer yapmak ister | 1.LE 2.H
misiniz ?
13 | Mezun olduktan sonra sosyete faydal | 1L.E 2.H
olacaginiz1 diisiiniiyor musunz?

14 | Elektronik akilli cihazlarina giiveniyor | 1L.E 2.H
musunuz?

15 | Bilgisayarinizda sizlere ait veri ambarmizvar | 1.E 2.H
mi1?

16 | Meslek konusunda kadere inantyor musunuz | 1.E 2.H
?

17 | Bilgisayarmizdaki veri tabammiz faydah | 1L.E 2.H
oluyor mu?
18 | 2011 yilindan beri iilkemizdeki elektronik | 1.E 2.H
giinlik yazilimimi yararli olarak goriiyor
musunuzu?

19 | Egitimde yapilan ve yapilacak olan | 1LE 2.H
arastirmalarini iyimser yorumluyor
musunuz?

20 | Anket sorularimizi uygun olarak gérdiiniiz | 1.E 2.H
mu ?

Tablo I. Anket igerigi

ii.  Elektronik Giinliik Arastirmalar

Makedonya Egitim sisteminde 2011 yilindan bu yana
once pilot projesi olarak, ardindan zorunlu olarak
kullanilmas1 gereken Elektronik Giinliigii veri tabani
oldukca biiyiik ve gilivenli. Arastirmamiza elektronik
ginliigli arag olarak kullanilmistir. Ankete katilan
Ogrencilerinin lisedeyken basari, devamsizlik, ahlak, serbest
etkinlikleri, takviye , ek ve danismanlik dersleri konusunda
ayrt bir veri tabani mevcut. Arastirmamiza sadece
Ogrencilerin lisedeyken gostermis olduklari diisiik ve
yiiksek basar ¢izelgeleri degerlendirmeye alinmigtr.

Daha dogrusu, ek ve yardim 6grenci ders katsayilari, ek
ve danigmanlik &grenci ders katsayilarina ters orantili bir
iliskide bulunmaktadir. Ulke egitim yasalar ve kurallarmna
gore ek ve yardim dersleri daha diisiik basar1 gosteren
ogrencileri icin uygulanirken, danigmanlik dersleri ise
yiiksek basar1 gosteren ogrencileri igin uygulanmaktadir.
Sézkonusu yardim ve damgmanlik derslerin haftalik
programinda iki ders olarak yer almaktalar.

D. Veri Analizi

Yapmig oldugumuz arastirma kapsaminda, anket
sorularin sonuglarint WEKA iizerinde Apriori algoritmasini
kullanarak analiz edilmis ve ankete iliskin kurallar elde
edilmistir. Elektronik giinliigii verilerine dayanarak tablo3.
tasarlanmustir.

IV. BULGULAR VE TARTISMA

Her bir anket soru nitelik olarak belirlenmis toplamda 20
sorularin 53 cevap secgenekleri mevcut. Elde edilmis
WEKA sonuglarina dayali giiven ve destek parametrelerine
gore cikan kurallarindan bazilarini asagidaki tabloda
acgiklanmistir:

v Ogrencilerden biiyiik bir kismi e-giinliigiin
uygulamaya baslamasi ile liseye de baglamislardir.

v Rastgele segilen 6grencilerinin bagaris1 60-79 arasi
degisiyor.

v Ogrencilerden biiyiik bir kismi lise veri tabanindaki
portfolyo bilgilerine gdre {niversite tercihini
yapmugtir.

v" Universite 6grencilerin giinde ortalama 2 saat ve 32
dk. Ders ¢aligiyorlar.

v Ogrencilerden yiizde 97 sosyal medyay: takip
ediyor.

v' Ulke ¢apinda uygulanan elektronik yazilimma
yarisindan fazla giiveniyor.

v Ogrencilerden iicte biri derslerden basarili
olabilmeleri i¢in ek yardima ihtiyaci var.

v Ogrencilerden iigte ikisi kendilerine ait dzel veri
tabanlar vardir.

v' Ogrencilerden iigte biri {iniversiteden sonra kariyer
yapmak istiyor.

v' Ogrencilerinden yarisindan fazla béliim ve meslek
se¢me konusunda kaderine inaniyorlar.

v' Anket sorularim yiizde 90 6grencileri igin uygun,
yiizde 10 farkli sorular bekliyormustur.

Elektronik giinlik sitesine www.ednevnik.edu.mk
adresinden ulasilabilir. Veri Tabani giivenligi yiiksek
seviyede. Genel Ilk ve Orta Egitimine ait Veri Tabani,
gorevli yoneticileri tarafindan yonetilmektedir.
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Her okuma yili icin ayri arsiv tutulmaktadir. Oylece
liniversiteye devam eden ogrencilerinin lise kayitlarina
dayanarak bolimlerini dogru secip se¢mediklerini
aragtirilabilir. Burada tahmin agac yoluyla daha giivenilir
bilgilerine ulasilabilir. Elektronik giinliik verilerin bilgi
durumuna kolayca getirilebilir ve biiyiik veri ambarmdan
istenen kayitlarin ilerde kullanilmasi ihtimaline dayanarak
daha kaliteli uzman kadro ve daha profesyonelli yeni
nesiller kazandurir.

Ogrenci, ek yardim derslerine katiliyormus fakat
iiniversiteye ayni veya yakm boliimii se¢mistir veya ek
danmismanlik derslerine katiliyormus fakat tniversiteye
bagka bolimii se¢mis, gibi sorularina uygun cevap
vermesinden fayda vardir. Burada da istek ve yetenek
verilerinin kesisimi hem bireysel hem de toplumsal
gelisimine biiyiik katkida bulunabilir.
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Tablo I1. Elektronik giinliik veri tabani sonuglari

V. SONUCLAR

Arastirmamizda, {iniversite bolimii veya meslek
tercihleri konusunda Veri Madencilik teknikleri kullanarak
secim yapma veya kariyer yapma olanaklar1 detayli olarak
incelenmistir. Genel olarak bir ¢ok iilkede iiniversite veya
meslek tercihleri serbest olsa da iyi bir yonlendirmeye
ihtiyag duyulmaktadir. Universite béliimii veya meslek
tercihi yapilirken elektronik giinliikteki verilerin  veri
madencilik  teknikleri ile islenmesi bir de anketlerin
yapilmalari iyi bir sonug verebilir. Elde edilen kurallar ve
istatistik verileri sadece bir aragtirma degil gercek bir hayat
yonlendiricisidir.

Bazen kotii karar kararsizliktan daha faydalidir, fakat iyi
karar kotii karardan ¢ok daha faydali isler kazandiriyor. Son
simif lise Ogrencilerine bu konuda ne kadar yardimei
olacagimiza bagl olarak sosyetimiz ve yasam sartlarimiz
degisecektir. Meslek veya boliim se¢me ne kadar kolay ya
da zor olsa da yine hepimizin kaderimiz oluyor. Fakat kendi
kaderini bilen olmadig1 i¢in ¢abalanmaktan baska bir yolu
yok. Eger bir sosyetin ana diregi egitimse,0 zaman bu
konuda daha ciddi bir yaklasim uygulamamiz lazim.
Aragtirmamizda yaklagik olarak 6grencilerin {igte ikisi

dogru boliim tercihini yapmiglardi. Veri tabanina dayalai
very madencilik teknikleriii tahmin ve karar agacglari ve
0agdas WEKA aracini kullanarak daha iyi bir gelecegimize
ileriye dogru dev bir adim atmig oluyoruz. Gelecegimiz
genclerimize ait oldugundan dolayr gengere destekte
bulunmaliyiz. Egitim-6gretim siireci ve bu siirece iligkin
tim faaliyetler toplumlarin gelecegine yon verebilme

giicline sahip olmaktadir. Ondan  dolay1
degerlendirildiginde siirecin girdi, ¢ikt1 ve diger siireg
parametreler bakimindan siklikla analiz edilmesi
gerektigini  sOylenebilir.  Arastirma amacimiz, Veri

madenciligi yardimiyla genclerdeki ilgi ve yeteneklerini
kesfedip kendilerine daha iyi bir gelecek ayarlamakti.
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